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Для сокращения кредитных рисков банка необходимо совершенствовать 

методику расчета лимита кредитования. Современные методики экспресс-

анализа финансового состояния заемщиков прямо не оценивают вероятность 

невозврата кредита. В этой связи, необходимо модифицировать методику, 

которая совмещает положения традиционной методики расчета лимитов 

кредитования и новую методологию. Если в качестве базового лимита при-

нять значение максимального лимита, выделяемого надежному заемщику, 

тогда лимит кредитования (L) будет найден по формулам: 
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где C – синтетический коэффициент; 
min

P  – степень риска кредитования на-

дежного клиента; R – риск невозврата для каждого заемщика; 
max

L  – макси-

мально возможный лимит (надежного клиента). 

Таким образом, величина лимита, рассчитанного по новой методике, 

соответствует величине лимита, рассчитанного по традиционной формуле, 

при условии, что в качестве базового принят лимит, выделяемый надежному 

клиенту, а в качестве степени риска заемщика (вероятности невозврата кре-

дита) принимается величина, рассчитываемая по формуле: 
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Величина степени риска в данной модификации подхода не влияет на 

расчет лимита кредитования. Степень риска кредитования выбирается бан-

ковским аналитиком, исходя из его оценки финансового положения заемщи-

ков.  

Таким образом, предлагаемая модификация подхода позволяет исполь-

зовать результаты анализа финансового состояния заемщиков так же, как 

они использовались в традиционной методике, но при этом лимиты рассчи-

тываются с учетом динамики изменений финансового состояния и возмож-

ных взаимосвязей одновременно для всех заемщиков.  
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бражений; реализации рекуррентной нейронной сети; координации работы 

детектора.  

Одним из вариантов модернизации предложенной модели  рекуррент-

ной нейронной сети для детектора движения является уменьшение избыточ-

ности в связях между скрытым слоем нейронов и входным слоем сигналов, а 

также контекстным слоем. Было предложено уменьшить количество связей. 

Каждый нейрон скрытого слоя взаимодействует с соответствующим вход-

ным элементом входного слоя (пикселем) и соседними с этим пикселем эле-

ментами. В качестве соседних пикселей возможно использование 4 или 8 со-

седних пикселей.  

В результате проведения экспериментов для различных реализаций де-

тектора движения (полная-, 4-, 8-связность) и одного того же входного пото-

ка было определенно, что с уменьшением связности увеличивается скорость 

обработки кадров детектором, и одновременно с этим ухудшается качество 

детектирования. Это связано с тем, что малая связность приводит к наличию 

малого количества связей между нейронами сети и, как следствие, к умень-

шению времени обработки нейронной сетью сигналов от всех нейронов. 

Ухудшение качества детектирования возникает из-за того, что каждый ней-

рон не имеет представления обо всей «картине» нейронной сети, а только о 

соседних нейронах. В результате чего возникает разрывность объектов де-

тектирования. 

В приведенном детекторе движения аппаратно-вычислительной едини-

цей является центральный процессор (CPU). Таким образом, для моделиро-

вания одновременных процессов используется парадигма многопоточного 

программирования, и имеется ограничение по количеству одновременно об-

рабатываемых потоков процессорами. Для современных процессоров это ог-

раничение зависит от количества физических ядер внутри процессора. При 

использовании в качестве вычислительной единицы графического процессо-

ра (GPU) c большим количеством графических ядер внутри, можно получить 

увеличение производительности детектора за счѐт уменьшения времени ре-

акции. 

Таким образом, на основе предложенной модели рекуррентной нейрон-

ной сети создан детектор движения, способный обнаруживать движущиеся 

объекты на последовательности кадров (в видеопотоке). Предложенный и 

реализованный подход уменьшения связности между нейронами позволил 

увеличить количество кадров обрабатываемых детектором в единицу време-

ни. 

  




