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Таблица 1 - Сравнительный обзор программ для видеомонтажа 

 

Таким образом, на основании проведенного исследования и по результатам 
оценки современных инструментов видеомонтажа для создания визуального 
контента и рекламных роликов, которые в дальнейшем можно будет спокойно 
размещать в ведущих социальных сетях с целью продвижения продукции и 
услуг  можно рекомендовать следующие программные продукты для органи-
заций смоленского региона: Movavi Video, ВидеоМОНТАЖ, AVS Video Editor. 
Именно их чаще всего используют пользователи для создания визуального 
контента и при выборе программных продуктов целесообразнее ориентиро-
ваться на них, так как специалистов, владеющих данными программными про-
дуктами, гораздо больше, чем остальными видеоредакторами.  
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РАЗРАБОТКА МОДЕЛИ НА ОСНОВЕ ЛОГИСТИЧЕСКОЙ РЕГРЕССИИ 
ПРИ АНАЛИЗЕ МЕДИЦИНСКИХ ДАННЫХ 

 
Логистическая регрессия или логит регрессия (англ. logit model) − это 

статистическая модель, используемая для предсказания вероятности 
возникновения некоторого события путём подгонки данных к логистической 
кривой. Метод, основанный на применении логистической регрессии, является 
одним из самых используемых при решении проблемы классификации [1]. 

Название про-

граммы 

Рейтинг Лицензия Несколько 

дорожек 

Поддержка 

всех фор-

матов 

Разрешение Линейное ре-

дактирование 

Movavi Video 9,7 пробная + Да Full HD и 4K + 

ВидеоМОНТАЖ 9,7 пробная + Да 1080p Full 

HD, 720p 

+ 

AVS Video Editor 9,7 пробная + Да 1080p + 

ВидеоШоу 9,3 пробная + Да 1080p + 

Movavi Video 

Editor 

9 пробная + Нет 1080p + 

Adobe Premiere 

Pro 

8,7 платная + Да 4K + 

Pinnacle Studio 8,7 пробная + Нет 1080p + 

Sony Vegas Pro 8,3 пробная + Да 4K + 

Bolide Movie 

Creator 

8,3 пробная + Да 1080p + 

Киностудия 

Windows 2012 

8,3 бесплатная - Нет 720p + 
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Была поставлена задача проанализировать медицинские данные пациенток 
с опухолями в грудной массе, которые были собраны в штате Висконсин, США. 
Данные были взяты из Kaggle (https://www.kaggle.com) − системы организации 
конкурсов по исследованию данных, а также социальной сети специалистов по 
обработке данных и машинному обучению. Данные были получены из 
оцифрованного изображения биопсии грудной массы, также они были собраны 
доктором Уильямом Х. Вольбергом [2] в университете Висконсин,  больница 
Мэдисон, США. Они представляют собой характеристики ядер клеток. 

Для анализа данных использовался язык программирования Python и его 
библиотеки для визуализации. В качестве метода для построения предиктивной 
математической модели был выбран метод логистической регрессии, который 
также был имплементирован на языке Python [3]. Целью разработки 
программного обеспечения (ПО) было построение модели, способной 
прогнозировать вероятность рака груди на новых данных. Для прогнозирования 
требуется взять биопсию и оцифровать её изображение. По этим новым данным 
можно будет прогнозировать вероятность рака груди у пациента. 

В процессе работы был проведён разведывательный анализ данных, а 
именно: 

− рассчитаны статистические показатели для каждой 
переменной-предиктора; 

 
Рис. 1.    Статистические показатели по данным 

− рассчитано распределение целевой переменной; 

 
Рис. 2.    Распределение целевой переменной 

− построены графики распределений переменных-предикторов; 
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− рассчитана ядерная оценка плотности для переменных-предикторов; 
 

 
Рис. 3.  Распределение и ядерная оценка плотности  переменной 

                      Radius  Mean 

− построены графики корреляций между переменными-предикторами, а 
также между предикторами и целевой переменной; 
 

 
Рис. 4.    Корреляция  переменных perimeter mean и radius worst 

− построен график тепловой карты, который отображает корреляции между 
переменными; 

− найдены позитивно и негативно коррелирующие между собой 
предикторы. 
Далее был выполнен этап подготовки к построению модели, а именно: 

− был определен метод логистической регрессии как оптимальный для 
выполнения задачи классификации; 

− был определен метод оценки результата выполнения модели. 
Следующим шаг это подготовка датасета: 

− была определена матрица переменных-предикторов, а также вектор 
целевой переменной; 

− данные были стандартизированы (Feature Scaling); 
− датасет был разделён на тестовую и обучающую выборки; 
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Рис. 5.    Матрица корреляций Пирсона для переменных 

− были подобраны оптимальные гипер-параметры для построения модели; 
− было произведено обучение модели на обучающей выборке, в процессе 

обучения были подобраны коэффициенты (веса) для каждой 
переменной-предиктора. 
После применения модели на тестовой выборке были получены следующие 
результаты: 

− точность модели на тестовой выборке — 99.4%; 

 
− точность рассчитывалась по формуле: 

, где TP — количество правильно 
идентифицированных злокачественных опухолей, TN — количество 
правильно идентифицированных доброкачественных опухолей, FP — 
количество ложноотрицательных результатов, FN — количество 
ложноположительных результатов; 

− была построена матрица выполнения модели на тестовой выборке. 
− Разработанное ПО может быть использовано при диагностике раковых 

заболеваний у пациенток с опухолями в грудной массе наряду с другими 
методами медицинской диагностики. Проведённая работа находится в 
открытом доступе: 
https://notebooks.azure.com/viachaslau-pasedzka/projects/data-analysis-for-uni
versity 
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Рис. 6.    Матрица выполнения модели на отложенной выборке 
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СПОСОБ И ПРОГРАММНЫЕ СРЕДСТВА РАСЧЕТА ОПТИМАЛЬНЫХ 
ПАРАМЕТРОВ РЕГУЛЯТОРОВ 

 
При создании систем автоматического регулирования (САР) промышлен-

ных объектов основное значение имеет правильный расчет оптимальных пара-
метров их настройки. Эта задача решаются на стадии проектирования САР. 
Согласно методике, выработанной на основе теоретических исследований и 
проверенной в практике наладки, и эксплуатации САР, правильный выбор ре-
гуляторов и определение параметров их настройки требует знания динамиче-
ских свойств объекта регулирования. Эти свойства управляемого объекта вполне 
определяются его комплексной частотной характеристикой (КЧХ). 

В большинстве случаев промышленные объекты могут быть аппроксими-
рованы звеньями первого и второго порядка с запаздыванием и без [1]. В работе 
мы будем рассматривать именно такие объекты и задача по построению опти-
мальной системы управления будет сводится к оптимальной настройке пара-
метров используемого регулятора. На практике наибольшее распространение 
получили пропорционально интегральный  (ПИ) и пропорциональ-
но-интегрально-дифференцирующий  (ПИД) регуляторы, т.к. в большинстве 
случаев они оказались значительно более эффективными по сравнению с 
остальными [2]. 


